Leccion 2: Uso de
palabras de parada
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Desarrollo de la sesion

El concepto de palabras de parada o stopwords en
representa un area Fundamental en la preprocesamiento
de texto, con implicaciones significativas en la calidad y
eficiencia de los analisis posteriores. Profundizar en
este tema implica entender no solo como se identifican y
eliminan estas palabras, sino tambien como su presencia
0 ausencia puede afectar los resultados de las tareas
de NLP.

En primer lugar, las palabras de parada son aguellas que
aparecen con alta frecuencia en un texto pero que
aportan poco significado semantico o contexto
iImportante para comprender el contenido real. Estas
palabras suelen incluir articulos, preposiciones,
conjunciones y otras palabras comunes que se
encuentran en todos los textos, independientemente del
tema o dominio. Ejemplos tipicos en ingles incluyen "the",
"and", "of", "to", entre otros.
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/ La eliminacion de palabras de parada es una etapa

esencial en el preprocesamiento de texto porque ayuda
a reducir el ruido en los datos y a enfocar el analisis en
las palabras mas relevantes y significativas. Al eliminar
estas palabras, se simplifica el vocabulario y se
destaca el contenido verdaderamente informativo del
texto, lo Que Facilita tareas posteriores como Ia
clasificacion de documentos, el analisis de sentimientos
o la extraccion de informacion.

Sin embargo, es importante destacar que la lista de
palabras de parada no es universal y puede variar
segun el idioma, el dominio de aplicacion y los objetivos
especificos del analisis. Por ejemplo, en ciertos
contextos como el analisis de sentimientos en redes
sociales, palabras como "not" o "but" pueden ser
cruciales para determinar la polaridad de una oracion y
no deberian ser eliminadas como stopwords.

Ademas, en algunos casos, la eliminacion de palabras
de parada puede no ser apropiada o Incluso
contraproducente. Por ejemplo, en tareas de analisis de
tema donde l|las palabras de parada pueden ser
iIndicadores importantes de los temas tratados en un
documento, su eliminacion podria llevar a una perdida de
. informacion relevante.
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/ Ademas, en algunos casos, |la eliminacion de palabras

de parada puede no ser apropiada o Incluso
contraproducente. Por ejemplo, en tareas de analisis de
tema donde l|las palabras de parada pueden ser
iIndicadores importantes de los temas tratados en un
documento, su eliminacion podria llevar a una perdida de
informacion relevante.

nltk.corpugs 1mport stopwoarde

nltk.tokenize import word_tokenize

# Descargar palabras de parada si es necesario

nltk.downloadi "stopwords’ )

# Definir texto de ejemplo

EA A if i na | 1 |
al
okeniz 1 text
tokens word_tokenize(texto)
Dbt palabras d da en espanal
top =Tope I pa 1)

’—-----------------------
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# Filtrar palabras de parada del texto

filtered_text = [word for word in tokens if word.lower({) not in stop_words)

# Imprimir résultado
rint[ Texto arlginal: )
print(texto)

print(“wnTesto sin palabras de parada:”}

‘----------~
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/ El script realiza actividades desde la importacion de

nitk, algun texto de entrada , tokenizacion y la
eliminacion de palabras de parada, observe la salida del
script anterior:

Texto original:

El analisis de texto es una tecnica fundamental en el
procesamiento de lenguaje natural.

Texto sin palabras de parada:
analisis texto tecnica Ffundamental procesamiento
lenguaje natural .

[nitk_data] Downloading package stopwords to
/root/nltk_data...
[nitk_data] Package stopwords is already up-to-date!

Al relacionar el script con la explicacion, se observa que
la linea de codigo stop_words =
set(stopwords.words('spanish')) descarga y almacena la
lista de palabras de parada en espanol. Esta lista se
utiiza Iluego para Ffiltrar las palabras del texto
tokenizado en la linea filtered_text = [word for word in
tokens if word.lower() not in

. Stop_words].
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/ Ejemplo de uso:

n nort nltk

from nltk.tokenize import word_tokenize
from nltk.corpus import stopwords

rom nltk.stem import WordNetLemmatizer

from collections import Counter

# Descargar recursos de NLTK si es necesario
nltk .download( punkt')
nltk .download( ' stopwords” )

nltk.download( wordnet' )

l andlisis de texto es una disciplina fundamental en &l procesamiento del

= m

anguaje natural gue se enfoca en la extraccidn de informacion
significativa & partir de datos textuales., Este andlisis involucra wvarias
técnicas, incluyendo tokenizacidn, anélisis de frecuencis de palabras y
estadisticas de texto. La tokenizacidn es el proceso de dividir un texto
en unidades mas pequenas, conocidas como tokens, como palabras o
caracteres. Esta técnica facilita la comprensidn y el procesamiento del

texto de forma estructurada ¥ nrm’:e:-‘:anle.

# Tokenizacidn

tokens = word_tokenize(texta)
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stop_words = set(stopwords.words( ' spanish'))

tokens_filtrados [word for word in tokens if word. lower()} not in

stop_words |

& LEmaTLIaslon

lemmatizer = WorddetLemmatizer()

fokens_lematizados [lemmatizer.lemmatize(word) for word in

=tokens_filtrados]

# #Analisis de frecuencia de palabras

frecuenclia_palabras = Counter(tokens_lematizados)

# Mostrar resultados

srint{ Texto ariginal:” )

printi taxta)

srint{ “wnTokens: ")

rint{ tokens)

rint{ “wnTokens filtrados [(sin palabras de parada):®)

print(tokens_Tiltrados)
i

print{"\nTokens lematizados:")

srint{tokens_lematizados)

rint| wnFrecuencia de palabras:” )

’—-----------------------

print{ frecuencia_palabras)
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! El anterior script mas robusto gue aborda varios

I
| aspectos del procesamiento de lenguaje natural,

! incluyendo tokenizacion, eliminacion de palabras de
| parada, lematizacion y andlisis de Ffrecuencia de

| palabras.

! 5i se guisiera graficar la frecuencia de cada palabra

| despues de la lematizacion y la eliminacion de palabras

! de parada en el texto. Se anade la siguiente sesion de
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V4 IE Crear grafico de barras de frecuencia de palabras

|p1L.figure[figsize=[1B, 6))
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plt.title( 'Frecuencia de palabras en el texto') I
I

I

plt.xlabel('Palabra’) I
I

plt.ylabel( Frecuencia') I
I

I

plt.xticks(rotation=45, ha='right’) I
I

plt.tight_layout() I
I
I

plt.show()
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Frecuendcia de palabras &n el lexto
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Esta muestra la distribucion de palabras segun su
Ffrecuencia importante para verificar el impacto de las
palabras.

Otros ejemplos a discutir se muestran a

continuacion:

’—----

Analisis de sentimientos
en Twitter
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import Tweepy

from textblob import TextBlob

# Autenticacidon en Twitter API (Es necesario las credenciales, el ejemplo es

genérico, se discutirada mas adelante)
consumer _key = 'TU_CONSUMER_KEY'
consumer_secret = “TU_CONSUMER_SECRET'
access_token "TU_ACCESE_TOKENW®

access_token_secret = "TU_ACCESS_TOKEM_SECRET

auth = tweepy.OAuthlUserHandler{consumer_key, consumer_secret, access_token,

access_token_secret)

apli = tweepy.APIL{auth)

# Buscar tweats sobre un tema especifico

tweets = api.search{qg="Python', count=18)

i Analizar el sentimiento de cada tweet
for tweet in tweets:
analysis TextBlob| tweet . text)
print({tweet.text)

print| Sentimiento:’, analysis.sentiment )
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Clasificacion de Texto

con TensorFlow
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, r------------------------------------------
i' | #¥Este script utiliza TensorFlow y Keras para construir un mﬂdelol
|
| 1 de red neuronal convolucional (CNN) para clasificar resenas de :
1 I
: I peliculas como positivas o negativas, I
1 I
| I
i 1 import tensorflow as tf :
|
| I !
| j from tensorflow. keras.datasets import imdb :
I 1 I
| : from tensorflow.keras.preprocessing.sequence import :
pad_sejuences
: | pad_seq |
|
| |
i : from tensorflow.keras models import Sequential :
I 1 I
rom TENsSOrTilow.Keras.layers 1mport ense, mbe ir‘u;. ony .
: T & tl k 1 D Embedd C 1D |
|
: : GlobalMaxPooling1D :
|
| I !
|
i I i
I 1 I
I : # Cargar datos de IMDB I
|
| I
| I vocabulario = 18888 :
|
| I !
| | max_leongitud = 268 :
I : I
: g (X_train, y_train), (X_test, y_test) = :
|
I | imdb.load_data(num_words=vocabulario) :
|
| |
! X_train = pad_sequences(X_train, maxlen=max_longitud) 1
i I i
I 1 I
I x_test = pad_sequences|X_test, maxlen=max_longitud) |
1 I
| : I
i " [
I 1 :
| 1 # Construir modela CHN I
| : I
\ | modelo = Sequential() :
\\ B

~-------------------------------------------l
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:mudelu.addiEmnedc1rgrvﬂcahular15, 128,

input_length=max_longitud))

Imodelo.add(ConviD(128, 5, activation='relu’))

1
:mndel&.ndd[GlahalanPuclzng1U[]]
1

1
Imodelo.add(Dense(1, activation='sigmoid'))

modelo.compile(optimizers"adam’', loss="binary_crossentropy’,

metrics=['accuracy’])

# Entrenar modelo

modelo.fit(X_train, y_train, epochs=5, batch_size=32,

Este anterior es un ejemplo muy geneérico, se puede
compilar para comprobar los parametros vistos en la
ultima parte de dicho scripts, epocas = 5, tamano del
lote = 32 etc, esto permite porcionar el entrenamiento
de la clasificacion de textos.
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