Madulo 1

Leccion

Representacion de la informacion

o f
1) o tacelT
Universidad Tecnolagica

de Pereira



Contenido

3. Extraccion de
1. Aprendizaje por caracteristicas

representacion simple y abstractas

- e U. Clasificaciones de la |A
2. Factores de variacion ) _
segun la capacidad

9. Clasificaciones de la |IA
segun los enfoques

) fac@



>>

1. Aprendizaje por representacion

La representacion tiene efecto en el rendimiento de los algoritmos de ML.
Por ejemplo, si vamos a hacer una suma comparamos la representacion de

los numeros romanos con los numeros arabigos tendriamos:

CALV 4+ LAXILA Aritmética nmimeros arabigos

CAXAAV 4+ LAAVIII] 145 + 79.
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Si nos enfocamos en sumar numeros romanos implica seguir algunas reglas

>>

especificas. Veamos algunas de ellas:

. Siun numero menor esta a la

Comienza sumando desde al _ _

. . . _ izquierda de uno mayor, se

Conoce los simbolos romanos lado izquierdo v avanza hacia la .

' resta (por ejemplo, IV

representa 5- 1 = 4), Este

principio se aplica para IV (4),
IX (9), XL (40), XC (90), CD

(400), CM (900), entre otros.

y sus valores: | (1), V(5), X (10), derecha. Siel numero ala
L (50), C (100), D (500), M izquierda es menor que el de |a
(1000). derecha, se resta en lugar de
SUMar.
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Despues de hacer la suma
Continua sumando los valores | simplifica la notacién cuando | Verifica que la notacion final
de los simbolos romanos hasta| sea posible. Por ejemplo, el | sea correcta y sigue las reglas
llegar al final de los nimeros. | numero 4 se representa como de la numeracion romana.
IV en lugar de Il

A
A
x
A
A
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2. Factores de variacion

Identidad Traslacion Escala desde el origen
(0, 1) (0, H)

(0, :‘.I-Dn ,0) %, v[ ,,,,,,,,, 4, £W. 0)

Rotacion desde el origen  Cizallamientoejex  Cizallamiento eje y

4(5in 8, cos 8) \ang, 1) 0.1 21
[—]g | ‘ ;]:[1, tan )
W
(cos 8, —sin 8)
Reflexion desde elorigen  Reflexion eje x Reflexion eje y
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l.Escala. se refiere al cambio en tamano de un objeto o figura. Puede ser una

ampliacion (escalar hacia arriba) o una reduccion (escalar hacia abajo) sin cambiar
su Forma.

e.Translacion: es el desplazamiento de un objeto en una direccion especifica.

Consiste en mover el objeto de una posicion a otra sin cambiar su orientacion ni su
tamano.

3.Rotacian: se trata de girar un objeto alrededor de un punto fijo. Puede ser en

sentido horario o antihorario, y el grado de rotacion se mide en grados.

U.Perspectiva: la perspectiva se refiere a la representacion visual de la profundidad

en una imagen bidimensional. Los ohjetos mas cercanos son mas grandes y los mas

lejanos son mas pequenos, Io que crea la sensacion de distancia.
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En este aspecto se deben tener en cuenta los siguientes puntos:

3. Extraccion de caracteristicas

simple y abstractas

Gradual progresion hacia |Ia
extraccion de caracteristicas
abstractas y su relevancia en Ia
representacion efectiva de Ia
informacion.

Factores de variacion, como el
acento de un hablante, solo se
puede identificar utilizando una

comprension sofisticada.

Es dificil extraer caracteristicas
abstractas de alto nivel a partir
de datos en bruto.

En ocasiones obtener una

representacion es casi tan dificil

como resolver el problema original.
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U. Clasificaciones de la |I1A

segun la capacidad

Tipos de |A segun

la capacidad.

IA Fuerte |IA Dehil

Dentro de la IA, se pueden realizar varias clasificaciones en funcion de diferentes
criterios. Profundicemos en los tipos de |IA segun su capacidad, gue se refiere a la
distincion entre IA deébil (estrecha) y IA fuerte (general)] en funcion de las

capacidades y limitaciones de los sistemas.
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IA Debil

(Estrecha)

Tambien conocida como |A especializada, se
caracteriza por ser capaz de realizar tareas
specificas y limitadas. En general, estos
sistemas estan disenados para un
proposito particular y no pueden generalizar
su conocimiento o habilidades a otros
dominios, es decir, que no tienen una
comprension profunda ni una conciencia

general del mundo.
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1A Débil (Estrecha)

Algunos ejemplos de |A debil incluyen sistemas de

reconocimiento de voz, chatbots de atencion al

C

(=

e

Es importante destacar gue la |IA dehil, a pesar de
sus limitaciones, juega un papel significativo en la

iIndustria y la sociedad, ya que es responsable de

iente, motores de recomendacion de productos y
goritmos de deteccion de spam en correos
ectronicos.

muchas aplicaciones utiles en la actualidad.

UT~

Universidad Tecnolagica
de Pereira

focg@




IA Fuerte (General)

Tambien conocida como |A consciente, esta se
caracteriza por representar un nivel avanzado de
inteligencia artificial gue se asemeja mas a la
inteligencia humana en terminos de comprension,
razonamiento y aprendizaje en multiples dominios.

Se plantea gue este tipo de sistemas tendrian la
capacidad de adaptarse y aprender de manera
autonoma en una amplia variedad de situaciones vy
dominios, ya que pueden comprender el contexto,
podrian realizar tareas de resolucion de problemas
complejos y tener una conciencia general del
mundo.
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IA Fuerte (General)

Es importante resaltar que la |A Fuerte es un
objetivo a largo plazo y todavia esta en
desarrollo, es decir gue, no se ha logrado

plenamente en |la actualidad.

La |IA Ffuerte, por otro lado, es un objetivo
ambicioso que implica desafios Ffilosoficos y
tecnicos significativos, como |la creacion de
sistemas que puedan razonar, comprender el
contexto y aprender en la misma medida que
los seres humanaos.
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S. Clasificaciones de la |IA

>>

segun los enfoques

Clasificaciones segun los enfoques:

IA simbélica IA basada en IA basada en

reglas el aprendizaje




IA Simbaolica y subsimbaolica

Esta clasificacion se refiere a
como se aborda y se implementa la
|A desde el punto de vista de los
metodos y las tecnicas utilizadas
en esta division encontramaos la |IA

simbolica y la |IA sub-simbalica.




IA Simbolica

La IA Simbolica, tambien conocida como |IA
basada en conocimiento o |IA basada en
reglas, se basa en la manipulacion de
simbolos

y el razonamiento logico, el cual utiliza
representaciones simbolicas para el
conocimiento y las reglas logicas para la
toma de decisiones.

AVEAVER.
| ' ‘-!
4
Universidad Tecnolagica
de Pereira

facelT

I



IA Simbolica

Por lo general, los sistemas de |IA simbolica se
disenan mediante la programacion de reglas y
estructuras de datos simbadlicos gue
representan el conocimiento. Esta aproximacion
es especialmente util para tareas gue reguieren

un razonamiento logico y reglas bien definidas

como la planificacion, el diagnostico y algunos
sistemas expertos y ciertos lenguajes de
programacion especificos como LISP y Prolog
se hacen comunes en la |A simbalica.
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IA Simbolica

Tambien conocida como |A basada en el
aprendizaje, se basa en la emulacion de
procesos biologicos, como las redes

neuronales, para el aprendizaje y la toma

de decisiones. En este caso no se utilizan
representaciones simbolicas explicitas ni
reglas logicas predefinidas; en su lugar, se

FEFEFEFEEDREDNSGm- =
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basa en el procesamiento de datos y el
aprendizaje automatico.
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IA Simbolica

FHEFEFEFEERENSBmS- = -
FEFEFFFFEFEEEEEER

r rryryrr Iy 1111

Algunos ejemplos de tecnicas sub-
simbolicas incluyen tecnicas de optimizacion,
algoritmos de agrupamiento, redes
neuronales artificiales Y aprendizaje
profundo (deep Iearning), esta es
particularmente efectiva en Gtareas que
Involucran grandes cantidades de datos no
estructurados, como el reconocimiento de
patrones en imagenes y procesamiento de
lenguaje natural.
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>
Es importante destacar gue en la practica,

muchas Iimplementaciones de |A pueden

combinar elementos de ambos enfoques,
aprovechando las fFortalezas de cada uno.

Por gjemplo, en el campo del procesamiento

del lenguaje natural (NLP), se pueden utilizar
redes neuronales para el reconocimiento de

palabras y generacion de texto, mientras que

se aplican reglas simbolicas para realizar
analisis semantico y responder a preguntas

especificas.
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La eleccion entre la IA simbolica y la sub-
simbaolica a menudo depende de la naturaleza
de |la tarea y los datos, asi como de la filosofia
subyacente en el diseno de un sistema de IA,
ambos enfoques tienen sus ventgas vy
desafios, y la eleccion adecuada depende de
los objetivos y reguisitos especificos de la

aplicacion.

AVEVER.
| ' '-!
4
Universidad Tecnoldgica
de Pereira

fac{e@



