
Inspección Visual de Predicciones: Utilizar visualizaciones como gráficos
de dispersión, histogramas y curvas de aprendizaje para examinar las

predicciones del modelo y su relación con las características de entrada.

Este tema abarca dos aspectos fundamentales: el análisis de las
predicciones, donde se exploran estrategias para interpretar y
contextualizar las salidas del modelo dentro del problema específico, y
la importancia de características, que examina técnicas para
determinar qué características influyen más en las decisiones del
modelo.

En conjunto, estos subtemas permiten una comprensión más profunda
y significativa de los resultados del modelo y su relevancia en el
contexto del problema abordado.

 Interpretación de Resultados

¿Qué es la interpretación de resultados?

La interpretación de resultados es una etapa crítica en el
proceso de desarrollo de modelos de inteligencia artificial,
que permite comprender el comportamiento y la
efectividad del modelo en situaciones del mundo real. 

A continuación, se detallan los subtemas clave de esta unidad:

1. Análisis de Predicciones

Implica la exploración de estrategias para interpretar las salidas del
modelo y comprender su significado en el contexto del problema
abordado. Algunas estrategias comunes incluyen:

Descomposición de Predicciones: Desglosar la predicción del modelo en
sus componentes para entender qué características están contribuyendo

más a la decisión final.

Análisis de Errores: Investigar las instancias donde el modelo comete
errores significativos y examinar las características asociadas para

identificar patrones o anomalías.



Importancia de Características Basada en Árboles: Utilizar modelos
basados en árboles como árboles de decisión o bosques aleatorios para
calcular la importancia de las características según su contribución a la

reducción del criterio de división.

Permutación de Características: Evaluar el impacto de cada característica
al permutar aleatoriamente los valores de una característica mientras se

mantiene el resto del conjunto de datos constante, y observar cómo afecta
esto el rendimiento del modelo.

Análisis de Sensibilidad: Medir cómo cambian las predicciones del modelo
cuando se modifican individualmente las características de entrada, lo que

proporciona información sobre la sensibilidad del modelo a diferentes
características.

2. Importancia de Características

Se refiere a la evaluación de qué características utilizadas por el
modelo tienen un mayor impacto en la toma de decisiones. Algunas
técnicas comunes para determinar la importancia de características
incluyen:


