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Monitoreo y mantenimiento
continuo

Este tema se enfoca en garantizar la efectividad y la calidad de los modelos
de inteligencia artificial en produccion a lo largo del tiempo. Este contenido
aborda estrategias y herramientas para el seguimiento del rendimiento del
modelo en tiempo real, lo que permite detectar posibles problemas o
degradaciones en el rendimiento.

Ademas, se exploran enfoques para el mantenimiento continuo de los
modelos, incluyendo la gestidn de actualizaciones y la garantia de la calidad
a medida que los datos y los requisitos comerciales evolucionan. Esto
asegura que los modelos sigan siendo utiles y precisos a lo largo del tiempo,
maximizando su valor para las organizaciones.

El monitoreo y mantenimiento continuo de modelos de inteligencia artificial
es esencial para garantizar su eficacia y relevancia a lo largo del tiempo.
Aqui se detallan los principales aspectos de esta tarea:

1. Seguimiento del Rendimiento:

El seguimiento del rendimiento implica observar como se comporta el
modelo en produccién y tomar medidas para mantener su eficacia.
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Algunas estrategias y herramientas comunes para el seguimiento del

rendimiento incluyen:

Registro de Métricas
Registrar métricas clave como
precision, recall, F1-score, y
otras métricas relevantes en un
sistema de monitoreo en
tiempo real.

Comparacion con Baselines

Comparar el rendimiento del
modelo con un "baseline” o
punto de referencia para
detectar cualquier degradacion
en su rendimiento.

Alertas Automatizadas

Configurar alertas automaticas
que se activen cuando el
rendimiento del modelo caiga
por debajo de ciertos umbrales
predefinidos, lo que permite
una intervencion rapida.

Analisis de Drift

Monitorear el cambio en la
distribucion de los datos de
entrada y de salida para
detectar concept drift y domain
drift, lo que puede afectar la
eficacia del modelo.

2. Mantenimiento y Actualizacion:

El mantenimiento y actualizacién continuos garantizan que el modelo siga
siendo relevante y preciso a medida que cambian los datos y los requisitos
comerciales. Algunos enfoques comunes incluyen:

e Gestion de Versiones: Mantener un control
de versiones del modelo y sus componentes
para poder revertir cambios si es necesario.

actualizaciones regulares del modelo para
incorporar nuevos datos y reentrenar el
modelo con informacion mas reciente.

e Actualizaciones Programadas: Programar n
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¢ Evaluacion de Impacto: Evaluar el impacto de
las actualizaciones del modelo en el
rendimiento y la calidad antes de
implementarlas en produccion.

¢ Pruebas Rigurosas: Realizar pruebas
rigurosas en un entorno de prueba antes de
implementar cualquier cambio en produccién
para minimizar el riesgo de interrupciones.

¢ Mantenimiento de la Calidad: Implementar
practicas de mantenimiento de la calidad,
como la deteccidn y correccion de errores, la
optimizacion del rendimiento y la gestion de
la documentacion.
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¢ Implementa un sistema de registro de métricas que monitorice la
precision y el error de un modelo de clasificacion en tiempo real.

e Configura alertas automaticas que se activen cuando la precision del
modelo caiga por debajo de un umbral predefinido.

e Desarrolla una funcién para analizar el drift de concepto en un conjunto
de datos de pruebay alertar si se detectan cambios significativos en la
distribucion de los datos.

import numpy as np

# Implementacidon del sistema de registro de métricas en tiempo real

def log_metrics(precision, error):
with open("metricas.log", "a") as file:
file.write(f"Precision: {precision}, Error: {error}\n")

# Configuracion de alertas automaticas

def check_alerts(precision):
if precision < 8.8: # Umbral predefinido para la precisiédn
print("”jAlerta! La precisién del modelo es baja.")

# Funcidén para analizar el drift de concepto

def concept_drift_analysis(data_old, data_new):

# Calculo de estadisticas para comparar las distribuciones de

datos
if np.mean(data_new) != np.mean(data_old):

print("jAlerta! Se ha detectado un cambio significativo en la

distribucidn de datos.")
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e Desarrolla un script que actualice automaticamente un modelo con
nuevos datos y lo guarde en disco.

¢ Implementa pruebas rigurosas para evaluar el impacto de las
actualizaciones del modelo en el rendimiento y la calidad.

e Crea un proceso para la deteccion y correccion automatica de errores en

el modelo.

from sklearn.ensemble import RandomForestClassifier

import joblib

# Funcidén para actualizar el modelo con nuevos datos

def update_model(model, new_data):
# Entrenar el modelo con los nuevos datos
updated_model = model.fit(new_data)
# Guardar el modelo actualizado en disco
joblib.dump(updated_model, 'modelo_actualizado.pkl')

# Pruebas rigurosas para evaluar el impacto de las actualizaciones del

modelo

def run_tests(model, test_data):
# Evaluar el rendimiento del modelo en los datos de prueba
performance = model.score(test_data)
# Comparar el rendimiento antes y después de la actualizacidn
if performance < 8.9: # Umbral predefinido para la precisidn

print("” jAlerta! El rendimiento del modelo ha disminuido

después de la actualizacion.")




# Proceso para la deteccidn y correccion automatica de errores
def auto_error_correction(model, data):

# Detectar errores en el modelo

errors = detect_errors(model, data)

# Corregir los errores automaticamente

corrected_model = correct_errors(model, errors)

# Guardar el modelo corregido en disco

joblib.dump(corrected _model, 'modelo_corregido.pkl')

# Funciones de ejemplo para detectar y corregir errores
#ACTIVIDADES-- HACER.
def detect_errors(model, data):
# Implementar légica para detectar errores en el modelo
pass
def correct_errors(model, errors):

# Implementar légica para corregir los errores en el modelo

pass
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