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Redes Neuronal Convolucional aplicadas en 
MNIST reconocimiento de dígitos manuscritos

Este código implementa una Red Neuronal Convolucional (CNN) para el 

reconocimiento de dígitos manuscritos utilizando el conjunto de datos MNIST.

 

Importa las librerías a utilizar: 
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Carga del Conjunto de Datos: 

Utiliza Keras para cargar el conjunto de datos MNIST, que consiste en imágenes de 

dígitos escritos a mano junto con sus etiquetas correspondientes.

 

 

 

 

Normalización de los Datos:  

Normaliza los valores de píxeles de las imágenes dividiéndolos por 255 para 

escalarlos al rango [0, 1]. 
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Construcción del Modelo: 

De�ne el modelo de clasi�cación utilizando Sequential, que es un modelo lineal de capas 

apiladas. Las capas principales son:

Conv2D: Capa de convolución con 32 �ltros de tamaño (3,3) y función de activación ReLU.

MaxPooling2D: Capa de agrupación 

máxima con un tamaño de ventana de (2,2).

Flatten: Capa para aplanar la salida de la 

capa convolucional.Dos capas Dense 

completamente conectadas con activación 

ReLU y softmax, respectivamente.
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Compilación del Modelo: 

Compila el modelo utilizando el optimizador Adam y la pérdida de entropía cruzada 

categórica dispersa.

Entrenamiento del Modelo: 

Entrena el modelo con los datos de entrenamiento durante 10 épocas.
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Evaluación del Modelo: 

Evalúa el modelo en el conjunto de entrenamiento y en el conjunto de prueba para calcular la 

pérdida y la precisión.
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Predicción: 

Realiza una predicción en una imagen de prueba especí�ca e imprime la etiqueta real y la 

clasi�cación prevista.

Al �nal, el código también gra�ca el historial de entrenamiento, mostrando cómo la pérdida 

y la precisión del modelo cambiaron durante el entrenamiento. Esto proporciona una visión 

general del rendimiento del modelo a lo largo del tiempo.



Al ejecutar el código obtendrá

La arquitectura de la red



Al ejecutar el código obtendrá

Visualización del proceso de 

entrenamiento



Al ejecutar el código obtendrá

Evaluación del modelo en el 

conjunto de entrenamiento y prueba

Predicción de un ejemplo :



Al ejecutar el código obtendrá

Después de realizar el entrenamiento vamos a ejecutar un código que permite 

Visualizar las convoluciones y Pooling

Este código realiza la visualización de las convoluciones y el agrupamiento (pooling) en 

una red neuronal convolucional (CNN) 

 

Preparación de los Datos: 

Imprime las etiquetas de las primeras 30 imágenes del conjunto de prueba para 

entender qué dígitos representan.



Al ejecutar el código obtendrá

Selección de Imágenes de Interés: 

Selecciona tres imágenes especí�cas del conjunto de prueba para la visualización. 

Estas imágenes se identi�can por sus índices: FIRST_IMAGE, SECOND_IMAGE y 

THIRD_IMAGE.



Al ejecutar el código obtendrá

Visualización de Imágenes: 

Crea un arreglo de subtramas (3x1) y muestra las tres imágenes seleccionadas.



Al ejecutar el código obtendrá

Extracción de Activaciones: 

Utiliza un modelo de activación para extraer las activaciones de la capa especi�cada 

(layer) para cada una de las imágenes seleccionadas. Se crea un modelo de activación 

que toma la entrada del modelo original y produce la salida de la capa de interés.



Al ejecutar el código obtendrá

Visualización de Convoluciones:

Para cada imagen, muestra tres 

subtramas (3x3) que representan:

La imagen original. 

La activación de los �ltros 

especi�cados (�lter1 y �lter2) en 

la capa especi�cada (layer). Las 

activaciones se obtienen 

aplicando el modelo de activación 

a la imagen y seleccionando las 

salidas correspondientes a los 

�ltros de interés.



Al ejecutar el código obtendrá

Este código proporciona una visualización 

detallada de las activaciones de los �ltros en 

una capa especí�ca de una CNN, lo que 

permite entender cómo la red neuronal 

procesa y extrae características de las 

imágenes de entrada. Esto es útil para 

comprender qué características son 

detectadas por la red y cómo in�uyen en la 

predicción �nal.

Al ejecutar el código se obtiene



Al ejecutar el código obtendrá

seleccionando elementos etiquetados 

como 7 tenemos




