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Actividad 2

Entrenamiento distribuido y paralelo en aprendizaje,
Poblacion de entrenamiento y validez externa,
Explicabilidad del algoritmo
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COLOMBIA

POTENCIA DE LA

VIDA Entrenamiento distribuido y
paralelo en aprendizaje:

Entrenamiento distribuido: Se refiere a la técnica de entrenar un modelo de aprendizaje
automatico utilizando multiples dispositivos o recursos computacionales distribuidos en red. Cada
dispositivo maneja una parte de los datos y contribuye al proceso de entrenamiento de manera
concurrente, lo que puede acelerar significativamente el tiempo de entrenamiento.

Entrenamiento paralelo: Similar al entrenamiento distribuido, se trata de entrenar un modelo
utilizando multiples recursos de manera simultanea pero no necesariamente distribuidos en una
red. Por ejemplo, se puede entrenar un modelo en paralelo utilizando multiples nucleos de
procesamiento en una sola maquina.

Beneficios: El entrenamiento distribuido y paralelo permite manejar grandes voliumenes de datos
de manera eficiente, acelerar el proceso de entrenamiento y escalar el aprendizaje automatico para
modelos complejos y grandes conjuntos de datos.
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COLOMBIA

POTENCIA DE LA

VIDA Poblacion de entrenamiento y
validez externa:

Poblacion de entrenamiento: Se refiere al conjunto de datos utilizados para entrenar un modelo de
aprendizaje automatico. Esta poblacidon de entrenamiento debe ser representativa de los datos
reales a los que se aplicara el modelo y debe contener una variedad de ejemplos que capturen la
diversidad del problema.

Validez externa: Hace referencia a la capacidad de un modelo de aprendizaje automatico para
generalizar bien a datos no vistos durante el entrenamiento. Un modelo con alta validez externa es
capaz de realizar predicciones precisas y Utiles en situaciones del mundo real, mas alla de los

datos utilizados para entrenarlo. /

Importancia: Es crucial tener una poblacién de entrenamiento representativa y garantizar la validez
externa del modelo para asegurar que las predicciones sean precisas y confiables cuando se
aplique a nuevos datos.
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COLOMBIA

POTENCIA DE LA

VIDA Explicabilidad del algoritmo:

Se refiere a la capacidad de un modelo de aprendizaje automatico para ser entendido y explicado por

humanos. La explicabilidad es importante en aplicaciones donde se requiere comprender como y por
gué un modelo toma ciertas decisiones o predicciones.

Técnicas de explicabilidad: Existen varias técnicas para mejorar la explicabilidad de los
algoritmos, como el uso de modelos interpretables (como arboles de decisién), la generaciéon de

explicaciones post-hoc (después de la prediccion) y la visualizacién de caracteristicas importantes
para la toma de decisiones del modelo.

Beneficios: La explicabilidad del algoritmo puede mejorar la confianza en los modelos de

aprendizaje automatico, facilitar la deteccion y correccién de sesgos, y permitir una mejor /
interpretacion de los resultados para usuarios y partes interesadas. |

Estos conceptos son fundamentales en el campo del aprendizaje automatico y la inteligencia artificial,
ya que abordan desafios importantes relacionados con el entrenamiento eficiente, la generalizacion de .,
los modelos y la comprensidon de sus decisiones y predicciones. |
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Ejemplos

Ejemplo de Entrenamiento distribuido y paralelo en aprendizaje:

Imagina que estas trabajando en un proyecto de aprendizaje automatico que implica
el procesamiento de una gran cantidad de datos. Para entrenar tu modelo de manera
eficiente, necesitas distribuir el proceso de entrenamiento en multiples nodos o

maquinas para que puedan trabajar simultdneamente en diferentes partes de los
datos. Este enfoque distribuido y paralelo presenta desafios en términos de
sincronizacion, comunicacion entre nodos y manejo de errores. Es crucial
implementar técnicas adecuadas de distribucion y paralelizacién para garantizar un
entrenamiento eficiente y efectivo.
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Ejemplo de Poblacién de entrenamiento y validez externa:

En un proyecto de reconocimiento de imagenes utilizando redes neuronales
convolucionales (CNN), es importante asegurarse de que la poblacién de
entrenamiento sea representativa de los datos del mundo real que el modelo
encontrara durante su despliegue. Si la poblacidon de entrenamiento no es diversa o

no refleja adecuadamente las variaciones que se encontraran en el entorno de
produccioén, el modelo puede no generalizar bien a nuevos datos, lo que se conoce
como falta de validez externa. Por ejemplo, si entrenas una CNN solo con imagenes
de perros de raza y esperas que funcione bien con imagenes de perros mestizos en
el mundo real, podrias enfrentar problemas de generalizacién.
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Ejemplos

Ejemplo de Explicabilidad del algoritmo:

Supongamos que desarrollas un modelo de aprendizaje automatico para tomar
decisiones crediticias en un banco. Es fundamental que el modelo sea explicativo,
es decir, que pueda proporcionar razones claras y comprensibles detras de sus

predicciones. Si el modelo otorga o deniega créditos sin una justificacion
transparente, puede generar desconfianza entre los usuarios y reguladores. La
explicabilidad del algoritmo se convierte en un desafio importante en aplicaciones
criticas donde se requiere transparencia y comprension de las decisiones tomadas
por el modelo.

Estos ejemplos ilustran como estos conceptos pueden representar desafios clave
n proyectos de aprendizaje automatico e inteligencia artificial, y como abordarlos
cuadamente es crucial para el éxito y la eficacia de los modelos desarrollados.
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Preguntas para discutir en
clase sobre estos temas

1. Entrenamiento distribuido y paralelo en aprendizaje:

e ;Cudles son los beneficios de utilizar el entrenamiento
distribuido y paralelo en aprendizaje automatico?

¢ ;Qué desafios podrian surgir al implementar un sistema de
entrenamiento distribuido y paralelo?

e ;COmo se pueden mitigar los problemas de comunicacion
y sincronizacion entre nodos en un entorno de
entrenamiento distribuido?

y




Preguntas para discutir en
clase sobre estos temas

2. Poblacion de entrenamiento y validez externa:

e ;Por qué es importante que la poblacion de entrenamiento
sea representativa de los datos del mundo real?

e ;Qué estrategias se pueden emplear para garantizar la
diversidad y representatividad en la poblacion de
entrenamiento?

e ;Cuadl es larelacién entre la poblacién de entrenamiento y
la validez externa de un modelo de aprendizaje
automatico?

e ;Qué riesgos podrian surgir si la poblacion de
entrenamiento no refleja adecuadamente las variaciones
del entorno de produccion?




Preguntas para discutir en
clase sobre estos temas

3. Explicabilidad del algoritmo:
e ;Por qué es importante que los algoritmos de aprendizaje automatico sean
explicables?
e ;Qué desafios enfrentan los modelos de inteligencia artificial en términos de
explicabilidad en comparacién con los enfoques tradicionales?
e ;Como se puede equilibrar la explicabilidad del algoritmo con la complejidad y
la precision de los modelos de aprendizaje automatico?

Estas preguntas son solo un punto de partida para una discusién mas amplia y profunda sobre los
retos y desafios relacionados con el entrenamiento distribuido y paralelo, la poblacion de
entrenamiento y validez externa, y la explicabilidad del algoritmo en el contexto del aprendizaje
automatico e inteligencia artificial.
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