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Redes con Multiples
Capas Ocultas

Las redes con multiples capas ocultas son una extensién del Perceptréon Multicapa (MLP), que
incorpora mas de una capa oculta en la arquitectura. La adicién de multiples capas ocultas
ofrece varias ventajas, permitiendo una representacion mas profunda y compleja de los datos.

También conocidas como redes de feedforward o perceptrones multicapa (MLP).

Modela una salida y en funcién a los datos de entrada z: y=f*(x)
El modelos aprende un conjunto de parametros 6: y=f(x;0)
Las NNs estan compuestos de funciones en cadena
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Redes con Muiltiples
Capas Ocultas

En una red con multiples capas ocultas,
ademas de la capa de entrada y la capa de
salida, se incluyen dos o mas capas ocultas
entre ellas.

Cada capa oculta realiza transformaciones
no lineales de las caracteristicas
aprendidas en la capa anterior.

Haz clic sobre cada
imagen para ampliarla

12.

Capa de Salida Softmax

Capa de Salida lineal

ply| ) =N(y:y.I)
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Capa de Entrada

Videos




Capa de Salida Softmax

Unidades Softmax
(Distribuciones de Salida Multinoulli)

exp(2i)
2_j exp(z;)

softmax(z);, =




Capa de Entrada

Pixeles de imagenes




Capa de Salida

La eleccion de la funcion de costo esta unida a la eleccion de la
unidad de salida.
Capa de Salida
Capa de | | Capas de
Entrada Ocultas

Unidades lineales
Unidades sigmoidales

Unidades Softmax




Capa de Entrada

Caracteristicas tabuladas

I Setosa
I Setosa
I Versicolor
I Versicolor
I Virginica

I Virginica




Tipos de Capas en Redes Neuronales

Capa de Capas de Ocultas Capa de
Entrada Salida




Capa de Salida sigmoidal

Unidades sigmoidales
(distribuciones de salida de Bernoulli)

Ply=1|x)= max{o,min{l,wTh+b}}
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Capa de Entrada

Capa de Entrada

Capas de | Capa de

Caracteristicas tabuladas Ocultas Salida

Pixeles de imagenes

Videos

Audios




Capa de Entrada

Pixeles de imagenes (Grises)
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Capa de Entrada

Audios

Sonido




Capa de Salida lineal

Unidades lineales
(distribuciones de salida gaussianas)

ply | z) =N(y:y,1)




COLOMBIA

POTENCIA DE LA

VIDA
Arquitecturas Populares

ResNet (Redes Residuales): introduce
conexiones de salto para abordar el
problema del desvanecimiento/exploracion
del gradiente.

Redes Neuronales Convolucionales
(CNN) profundas: utilizadas en
tareas de visidon por computadora.

Consideraciones

e La eleccidn de la profundidad debe equilibrarse con la complejidad del problema y la cantidad de
datos disponibles para el entrenamiento.

e Las redes con multiples capas ocultas han demostrado ser fundamentales para el éxito de

muchas aplicaciones de aprendizaje profundo, proporcionando una herramienta flexible y

poderosa para la representacion y extraccion de caracteristicas en datos complejos.
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